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أسعار الأساس، وعدد الأسهم للشّركات الداخلة في معادلة احتساب المؤشّر السّعري )المصدر: الموقع الإلكتروني جدول 

لسوق دمشق للأوراق الماليّة(

للفروق    جدول يوضح قيمة متوسط دالة الخسارة ومتوسط الدقة لكل من أحجام العينة المختلفة مع قيم  جدول 

)المصدر: من إعداد الباحث(

الماليّة للشركات المدرجة في سوق دمشق للأوراق   وصف البيانات من إعداد الباحث بالاعتماد على الإفصاحات جدول 

الماليّة

جدول يظهر نتائج الانحدار اللّوجستي البيزي الماليّة وفق مفهوم كفاءة السّهم بالاعتماد على معدلّ عائد السّهم،   جدول 

ومعدل عائد السّوق )المصدر: من إعداد الباحث(

ومعدلّ عائد  جدول مجالات الموثوقية للنموذج البيزي وفق مفهوم كفاءة السّهم بالاعتماد على معدلّ عائد السّهم،  جدول 

السّوق  )المصدر: من إعداد الباحث(

نموذجين وفق مفهوم كفاءة السّهم بالاعتماد على معدلّ عائد السّهم،  جدول يظهر الدقة ولوغاريتم دالة الخسارة للجدول 

ومعدلّ عائد السّوق )المصدر من إعداد الباحث(

مرة  للنموذجين وفق مفهوم كفاءة السّهم بالاعتماد على معدلّ عائد جدول يوضح نتائج التحقق المتقاطع لـ جدول 

السّوق )المصدر من إعداد الباحث( السهم ومعدلّ عائد

شق للأوراق الماليّة وفق مفهوم كفاءة السّهم المقترح نتائج الانحدار اللّوجستي الكلاسيكيّ على بيانات سوق دم جدول 

)المصدر: من إعداد الباحث( والدولار، والذّهببالاعتماد على معدلّ عائد السهم، ومعدل عائد السّوق،

جدول يظهر نتائج الانحدار اللّوجستي الماليّة وفق مفهوم كفاءة السّهم المقترح بالاعتماد على معدلّ عائد السهم،  جدول 

)المصدر: من إعداد الباحث( والدولار، والذّهبالسّوق، ومعدل عائد

وفق مفهوم كفاءة السّهم المقترح بالاعتماد على معدلّ عائد السّهم،  جدول مجالات الموثوقية للنموذج البيزي  جدول 

)المصدر: من إعداد الباحث( والدولار، والذّهبومعدل عائد السّوق،

جدول يظهر الدقة، ولوغاريتم دالة الخسارة للنموذجين وفق مفهوم كفاءة السّهم المقترح بالاعتماد على معدلّ عائد  جدول 

الباحث(والدولار، والذّهب )المصدر: من إعداد  السّهم، ومعدل عائد السّوق،

مقترح بالاعتماد على على  مرة للنموذجين وفق مفهوم كفاءة السّهم ال جدول يوضح نتائج التحقق المتقاطع لـ جدول 

)المصدر: من إعداد الباحث( والدولار، والذّهبمعدلّ عائد السّهم، ومعدل عائد السّوق،

الإنحدار اللّوجستي الكلاسيكيّ على بيانات سوق دمشق للأوراق الماليّة وفق مفهوم كفاءة السّهم النّموذج  جدول 

بالاعتماد على معدلّ عائد السّهم، ومعدلّ عائد السّوق )المصدر: من إعداد الباحث(

قيم الدقة ولوغاريتم دالة الخسارة والتحقق المتقاطع للنموذج اللّوجستي الكلاسيكيّ )للتنبؤ( وفق مفهوم عائد السّهم  جدول 

ل عائد السّهم، ومعدلّ عائد السّوق )المصدر: من إعداد الباحث(بالاعتماد على معدّ 



النّموذج الانحدار اللّوجستي البيزي على بيانات سوق دمشق للأوراق الماليّة وفق مفهوم كفاءة السّهم بالاعتماد   جدول 

)المصدر: من إعداد الباحث(على معدلّ عائد السّهم، ومعدلّ عائد السّوق 

ولوغاريتم دالة الخسارة للنموذج اللّوجستي   للمقارنة بين فروق المتوسطات لمؤشّرات الدقة جدول نتائج اختبار  جدول 

الكلاسيكيّ )للتنبؤ( وفق مفهوم عائد السّهم على معدلّ عائد السّهم ومعدلّ عائد السّوق )المصدر: من إعداد الباحث(

اللّوجستي الكلاسيكيّ )للتنبؤ( وفق مفهوم عائد السّهم قيم الدقة ولوغاريتم دالة الخسارة والتحقق المتقاطع للنموذج  جدول 

بالاعتماد على معدلّ عائد السّهم، ومعدل عائد السّوق، والدولار، والذّهب )المصدر: من إعداد الباحث(

نتائج الانحدار اللّوجستي الكلاسيكيّ )للتنبؤ( على بيانات سوق دمشق للأوراق الماليّة وفق مفهوم كفاءة السّهم  جدول 

الباحث(بالاعتماد على معدلّ عائد السّهم، ومعدل عائد السّوق، والدولار، والذّهب )المصدر: من إعداد 

قيم الدقة ولوغاريتم دالة الخسارة والتحقق المتقاطع للنموذج اللّوجستي البيزي )للتنبؤ( وفق مفهوم عائد السّهم  جدول 

والذّهب )المصدر: من إعداد الباحث( بالاعتماد على معدلّ عائد السّهم، ومعدل عائد السّوق، والدولار،
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 التّي تحمل اسمه: مبرهنة بايز.الشهيرة  بريسبيتاريا  )دينيا (، ويعرف بأنه منشأ نظرية الاحتمالات الإحصائية
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𝑦

𝑦

: ( الخطّي ) الاحتمالينموذج الانحدار  -

𝑃1 − 𝑃

𝐸(𝑌|𝑋𝑖) = 𝛽1 + 𝛽2𝑋 ………(1) 



𝑦𝑋𝑖

𝑦𝑖𝑋𝑖𝐸(𝑌𝑖|𝑋𝑖)

𝑋𝑖

𝐸(𝑌𝑖|𝑋𝑖) = 1. 𝑃𝑟(𝑌𝑖 = 1|𝑋𝑖) + 0. 𝑃𝑟(𝑌𝑖 = 0|𝑋𝑖) = 𝑃𝑟⁡(𝑌𝑖 = 1|𝑋1) 

𝐸(𝑢𝑖)فتراض أن  اوب  = متحيزةءملاللحصول على أفضل    ،0 يمكن لمعادلة الا  مة خطية غير  الخطي  نحدار 

 :  تيالآعلى الشكل  𝐸(𝑌𝑖|𝑋𝑖)كتابة 

𝐸(𝑌𝑖|𝑋𝑖) = ⁡𝛽1 +⁡𝛽2𝑋𝑖 ………… . (2)

𝑃𝑖𝑌𝑖 = 1(1 − 𝑃𝑖)𝑌𝑖 = 0

𝑌𝑖 ⁡

𝑦

(1 − 𝑃𝑖)𝑃𝑖𝑃𝑟⁡(𝑌𝑖 = 𝑦|𝑋𝑖)

 :  تيالآتعريف التوقع الرياضي يمكن كتابة المعادلة ، وتتبع التوزيع البرنولي  𝑌𝑖وبهذا 

𝐸(𝑌𝑖) = 0⁡(1 − 𝑃𝑖 ⁡) + 1(𝑃𝑖) = 𝑃𝑖 ………… . (3)⁡ 

𝐸(𝑌𝑖|𝑋𝑖) = ⁡𝛽1 +⁡𝛽2𝑋𝑖 = 𝑃𝑟(𝑌𝑖 = 1|𝑋1) = 𝑃𝑖

𝑌𝑖



𝒖𝒊

𝑢𝑖 =⁡𝑌𝑖 −⁡𝛽1 −⁡𝛽2𝑋𝑖

𝑢𝑖

𝑢𝑖

𝑃𝑖1 −⁡𝛽1 −⁡𝛽2𝑋𝑖𝑌𝑖 = 1

1 − 𝑃𝑖−⁡𝛽1 −⁡𝛽2𝑋𝑖𝑌𝑖 = 0

𝑢𝑖

𝒖𝒊

𝑃⁡

𝑃(1 − 𝑃)

𝑬(𝒀𝒊|𝑿𝒊)

𝐸(𝑌𝑖|𝑋𝑖)𝑌𝑋

𝑌𝑖̂
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𝑹𝟐

𝑅2

𝒀𝒊

 

𝑬(𝒀𝒊|𝑿𝒊) = 𝑃𝑖

𝑌𝑖

∞ −∞ +

∞ −∞ +𝑞 = 1 − 𝑃𝑖

𝑃𝑖

1−𝑃𝑖⁡
∞ +

𝑙𝑜𝑔(
𝑝

𝑞
⁡)⁡∞ −∞ +

  27 

𝑙𝑛 (
𝑃𝑖

1 − 𝑃𝑖⁡
) = ⁡𝛽1 + 𝛽2𝑋𝑖⁡ ……… . (4) 
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 ، الأسرة"دراسة تطبيقية على عينة عشوائية من الأسر في محافظة دمشق"



𝑃𝑖 = 𝐸(𝑌 = 1|𝑋𝑖) =
1

1+ⅇ−(𝛽1+𝛽2𝑋𝑖)
⁡… . . (5)

ⅇ−(𝛽1+𝛽2𝑥𝑖)⁡∞ −∞ +𝑌𝑌

𝑥𝑖𝛽𝑖 ⁡

 

𝑃𝑖(1 − 𝑃𝑖⁡) =
1

1+ⅇ(𝛽1+𝛽2𝑋𝑖)

𝑃𝑖

1 − 𝑃𝑖⁡
=

1
1 + ⅇ−(𝛽1+𝛽2𝑋𝑖)

1
1 + ⅇ(𝛽1+𝛽2𝑋𝑖)

= ⁡ⅇ(𝛽1+𝛽2𝑋𝑖)⁡

𝐿 = 𝑙𝑛 (
𝑃𝑖

1−𝑃𝑖⁡
) = ⁡𝛽1 + 𝛽2𝑋𝑖 ⁡

𝑃𝑖𝑋𝑖 ⁡∞ −∞ +𝐿∞ −

∞ +
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𝐿

𝐿

𝐿

𝐿

𝑋𝑖𝐿𝛽𝑖

 



𝑋 = (𝑥1, 𝑥2, 𝑥3, … . , 𝑥𝑛)

𝑓(𝑥𝑖 ; 𝜃)

𝑓(𝑋; 𝜃) = ⁡⁡𝑓(𝑥1, 𝑥2, 𝑥3, … . , 𝑥𝑛; 𝜃) = ⁡∏𝑓(𝑥𝑖 ; 𝜃)

𝑛

𝑖

𝑋 = (𝑥1, 𝑥2, 𝑥3, … . , 𝑥𝑛)𝜃⁡

𝐿 = (𝜃) = ⁡𝐿(𝑋; 𝜃) = ⁡∏𝑓(𝑥𝑖 ; 𝜃)

𝑛

𝑖

𝜃̂𝜃

𝐿(𝑋; 𝜃̂) ≥ ⁡𝐿(𝑋; 𝜃)⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡∀⁡𝜃

ö  



𝜃̂

𝜃

[⁡
𝜕𝐿⁡

𝜕𝜃
⁡] = 0⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡ [⁡

𝜕2𝐿⁡

𝜕𝜃2
⁡] < 0⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡

𝜃̂

𝜃

[⁡
𝜕 𝑙𝑛 𝐿⁡

𝜕𝜃
⁡] = 0

𝜃

𝐿 = (𝜃) = ⁡𝐿(𝑋; 𝜃) = ⁡∏𝑓(𝑥𝑖 ; 𝜃)

𝑛

𝑖

𝑙𝑛 𝐿

[⁡
𝜕 𝑙𝑛 𝐿⁡

𝜕𝜃
⁡] = 0

مصر . دار المريخ .  الاستدلال الاحصائي(. د.الصياد.)

" ، بحث منشور في  المتغيرات الاقتصادية التابعة النوعية " استخدام نموذج الانحدار اللّوجستي في التنبؤ بالدوال ذاتعباس ، علي خضير ،  

 مجلة جامعة كركوك للعلوم الادارية. والاقتصادية ، كلية الادارة والاقتصاد ، جامعة تكريت ، 



𝑌𝑖

𝑓(𝑌|𝛽) = ⁡∏
𝑛𝑖!

𝑌𝑖! (𝑛𝑖 − 𝑌𝑖)!
⁡𝑝𝑖

𝑌𝑖(1 − 𝑝𝑖)
𝑛𝑖−𝑌𝑖 ⁡

𝑁

𝑖=1

⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡

(𝑛𝑖
𝑦𝑖
)𝑦𝑖𝑛𝑖

𝑛𝑖𝑃𝑖𝑦𝑖𝑃𝑖
𝑦𝑖𝑛𝑖 − 𝑦𝑖

(1 − 𝑃𝑖)
𝑛𝑖−𝑦𝑖 ⁡

𝑓(𝛽|𝑦)

𝛽𝑦

𝑓(𝛽|𝑦) = ⁡∏
𝑛𝑖!

𝑦𝑖! (𝑛𝑖 − 𝑦𝑖)!
⁡𝑝𝑖

𝑦𝑖(1 − 𝑝𝑖)
𝑛𝑖−𝑦𝑖 ⁡

𝑁

𝑖=1

⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡

𝛽

𝑓(𝛽|𝑦) = ⁡∏(
𝑃𝑖

1 − 𝑃
)

𝑦𝑖

(1 − 𝑃𝑖)
𝑛𝑖

𝑁

𝑖=1

⁡⁡⁡(2)

(
𝑃𝑖

1 − 𝑃𝑖
) = ⅇ𝛽0+𝛽1𝑥1𝑘+⋯+𝛽𝑥𝑖𝑘 

،  لنيل درجة الماجستيربحث منشور " البوتستراب في تحليل النماذج المعلمية و شبه المعلمية و المقارنة بينهم أسلوباستخدام النصراوي، " 

 ،  كربلاءكلية الادارة والاقتصاد ، جامعة قسم الاحصاء، 

 

    

 



𝑃𝑖 =
ⅇ𝛽0+𝛽1𝑥1𝑘+⋯+𝛽𝑥𝑖𝑘

1 + ⅇ𝛽0+𝛽1𝑥1𝑘+⋯+𝛽𝑥𝑖𝑘

𝑓(𝛽|𝑦) = ∏(ⅇ𝛽0+𝛽1𝑥1𝑘+⋯+𝛽𝑥𝑖𝑘)
𝑦𝑖 (1 −

ⅇ𝛽0+𝛽1𝑥1𝑘+⋯+𝛽𝑥𝑖𝑘

1 + ⅇ𝛽0+𝛽1𝑥1𝑘+⋯+𝛽𝑥𝑖𝑘
)

𝑛𝑖𝑁

𝑖=1

 

   للمعادلة:  𝑙𝑛 نأخذ

𝑙𝑛(𝑓(𝛽|𝑦)) = ∏𝑦𝑖(

𝑁

𝑖=1

𝛽0 + 𝛽1𝑥1𝑖 + ⋯+ 𝛽𝑘𝑥𝑖𝑘) − 𝑛𝑖 ⁡𝑙𝑛⁡(1 + ⅇ𝛽0+𝛽1𝑥1𝑖+⋯+𝛽𝑥𝑖𝑘) 

𝑙𝑛(𝑓(𝛽|𝑦)) = ∑𝑦𝑖

𝑁

𝑖=1

(∑ 𝑥𝑖𝑘𝛽𝑘

𝐾

𝑘=0

) − 𝑛𝑖 ⁡. 𝑙 𝑛 (1 + ⅇ∑ 𝑥𝑖𝑘𝛽𝑘
𝐾
𝑘=0 )…… . (3) 

𝛽𝑘

𝜕

𝜕𝛽𝑘
∑ 𝑥𝑖𝑘𝛽𝑘

𝐾

𝑘=0

= 𝑥𝑖𝑘⁡

𝜕

𝜕𝑥
𝑙𝑜𝑔 𝑦 =

1

𝑦

𝜕𝑦

𝜕𝑥
⁡

 :  الأتيهو   المعادلة    قفيكون اشتقا

𝜕𝑙(𝛽)

𝜕𝛽𝑘
= ∑𝑦𝑖𝑥𝑖𝑘 − 𝑛𝑖 .

1

1 + ⅇ∑ 𝑥𝑖𝑘𝛽𝑘⁡𝐾
𝑘𝑘=0

.
𝜕

𝜕𝛽𝑘
(1 + ⅇ∑ 𝑥𝑖𝑘𝛽𝑘

𝐾
𝑘=0 )

𝑁

𝑖=1

⁡

⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡= ∑𝑦𝑖𝑥𝑖𝑘 − 𝑛𝑖 .
1

1 + ⅇ∑ 𝑥𝑖𝑘𝛽𝑘⁡𝐾
𝑘𝑘=0

. ⅇ∑ 𝑥𝑖𝑘𝛽𝑘
𝐾
𝑘=0

𝜕

𝜕𝛽𝑘

𝑁

𝑖=1

∑ 𝑥𝑖𝑘𝛽𝑘

𝐾

𝑘=0

⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡= ∑𝑦𝑖𝑥𝑖𝑘 − 𝑛𝑖 .
1

1 + ⅇ∑ 𝑥𝑖𝑘𝛽𝑘⁡𝐾
𝑘𝑘=0

. ⅇ∑ 𝑥𝑖𝑘𝛽𝑘
𝐾
𝑘=0 . 𝑥𝑖𝑘

𝑁

𝑖=1

⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡= ∑𝑦𝑖𝑥𝑖𝑘 − 𝑛𝑖 . 𝑝𝑖 . 𝑥𝑖𝑘 = 0

𝑁

𝑖=1
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𝜃 =
1

1+ⅇ−𝐿 =
ⅇ𝐿

1+ⅇ𝐿𝐿

𝑦

𝑏

𝑖𝑖 + 1⁡

    

لاحصاء " . بحث منشور لنيل درجة الدكتوراه، قسم االتنبؤ بدرجة رضا الوظيفي باستخدام نموذج الانحدار اللّوجستي بطريقة بيزد.سعد. "  

 (التطّبيقيّ، كلية الدراسات العليا، جماعة السودان للعلوم والتكنولوجيا، )

 

 ،  ،



 

𝑃(𝐴|𝐵) =
𝑃(𝐵|𝐴)𝑃(𝐴)

𝑃(𝐵)
⁡

𝑥1, 𝑥2, … . , 𝑥𝑛

𝑓(𝑥𝑖 :⁡𝜃)𝜃

𝑃(𝜃⁡|𝑋) =
𝐿(𝑋|𝜃)𝑃(𝜃)

∫ 𝐿(𝑋|𝜃)𝑃(𝜃). 𝑑𝜃
+∞

−∞

𝑃(𝜃⁡|𝑋)

𝑃(𝜃)⁡

𝐿(𝑋|𝜃)

∫ 𝐿(𝑋|𝜃)𝑃(𝜃). 𝑑𝜃
+∞

−∞



 

𝑓(𝑥; 𝜃)𝜃𝑖

(𝑥1, 𝑥2, 𝑥3, … , 𝑥𝑛)

𝜃

𝜃

 

𝜃

𝜃

𝑃(𝜃)

𝜃

𝜃

 (. الاستدلال الاحصائي . دار المريخ . مصرد.الصياد.)

المرجع السابق نفس الصفحة. 



 

𝜃

(𝑥1, 𝑥2, 𝑥3, … , 𝑥𝑛)𝜃

𝜃

 

 

 

𝛽𝑖

𝑥𝑖𝛽𝑖

 

 المرجع السابق نفس الصفحة. 



𝑓(𝛽|𝑋, 𝑌)

𝑓(𝛽|𝑋, 𝑌) =
𝐿(𝑌|𝛽, 𝑋)𝑓(𝛽)

𝑓(𝑌|𝑋)
 

𝐿(𝑌|𝛽, 𝑋)

𝑓(𝛽)

𝑓(𝑌|𝑋)𝑌

𝑓(𝑌|𝑋) = ⁡∫𝑓(𝑌|𝛽, 𝑋)𝑓(𝛽|𝑋)𝑑𝛽 

𝑓(𝑌|𝑋)𝛽

𝑓(𝛽|𝑋, 𝑌) ∝ 𝐿(𝑌|𝛽, 𝑋)𝑓(𝛽)⁡

𝐿(𝑌|𝛽, 𝑋)

𝛽

𝛽𝑗~𝑁(𝜇𝑗 , 𝜎𝑗
2)  



𝛽𝑖𝛽1, 𝛽2, 𝛽3 …𝛽𝑛

𝜇 = 0⁡𝜎2 

𝑓(𝛽𝑗) = ∏
1

√2𝜋𝜎𝑗

𝑝

𝑗=0

ⅇ𝑥𝑝 {−
1

2
(
𝛽𝑗 − 𝜇𝑗

𝜎𝑗

)

2

}

𝐿𝑖𝑘ⅇ𝑙𝑖ℎ𝑜𝑜𝑑 = ∏(
ⅇ𝛽0+𝛽1𝑋𝑖1+⋯+𝛽𝑝𝑋𝑖𝑝

1 + ⅇ𝛽0+𝛽1𝑋𝑖1+⋯+𝛽𝑝𝑋𝑖𝑝
)

𝑦𝑖

. (1 −⁡
ⅇ𝛽0+𝛽1𝑋𝑖1+⋯+𝛽𝑝𝑋𝑖𝑝

1 + ⅇ𝛽0+𝛽1𝑋𝑖1+⋯+𝛽𝑝𝑋𝑖𝑝
)

(1−𝑦𝑖)𝑛

𝑖=1

𝑃(𝑥𝑖)𝑖𝑦𝑖 , 𝑥𝑖𝑦𝑖 = 1

𝑦𝑖 = 0

𝑃(𝑥𝑖) = ⁡
ⅇ𝛽0+𝛽1𝑋𝑖1+⋯+𝛽𝑝𝑋𝑖𝑝

1 + ⅇ𝛽0+𝛽1𝑋𝑖1+⋯+𝛽𝑝𝑋𝑖𝑝

𝑃𝑜𝑠𝑡ⅇ𝑟𝑖𝑜𝑟 = ⁡∏(
ⅇ𝛽0+𝛽1𝑋𝑖1+⋯+𝛽𝑝𝑋𝑖𝑝

1 + ⅇ𝛽0+𝛽1𝑋𝑖1+⋯+𝛽𝑝𝑋𝑖𝑝
)

𝑦𝑖

. (1 −⁡
ⅇ𝛽0+𝛽1𝑋𝑖1+⋯+𝛽𝑝𝑋𝑖𝑝

1 + ⅇ𝛽0+𝛽1𝑋𝑖1+⋯+𝛽𝑝𝑋𝑖𝑝
)

(1−𝑦𝑖)𝑛

𝑖=1

×⁡∏
1

√2𝜋𝜎𝑗

𝑝

𝑗=0

ⅇ𝑥𝑝 {−
1

2
(
𝛽𝑗 − 𝜇𝑗

𝜎𝑗

)

2

}

⁡ ,” BAYESIAN LOGISTIC REGRESSIONANALYSIS” 

 



∫ 𝑔(𝑥)𝑑𝑥
𝑏

𝑎

  

 



𝑔(𝑥)𝑓(𝑥)

𝑃(𝑥)

∫ 𝑔(𝑥)𝑑𝑥 =
𝑏

𝑎

∫ 𝑓(𝑥)𝑝(𝑥)𝑑𝑥 = 𝐸𝑝(𝑥){𝑓(𝑥)}
𝑏

𝑎

𝑓(𝑥)𝑃(𝑥)

𝑥1, 𝑥2, 𝑥3, … . , 𝑥𝑛𝑃(𝑥)

∫ 𝑔(𝑥)𝑑𝑥 =
𝑏

𝑎

𝐸𝑝(𝑥){𝑓(𝑥)} =
1

𝑛
⁡∑𝑓(𝑥𝑖)

𝑛

𝑖=1

𝜋(𝑥|𝑦) = ⁡∫𝑓(𝑦|𝑥)𝑝(𝑥)𝑑𝑥 = 𝐸𝑝(𝑥){𝑓(𝑦|𝑥)} ≅
1

𝑛
∑𝑓(𝑦|𝑥𝑖)

𝑛

𝑖=1

𝑥𝑖𝑛𝑝(𝑥)

{𝑥𝑡 , 𝑡 ≥ 0}⁡

𝑡𝑡𝑥𝑡

339



𝑥𝑡 = 𝑖𝑖𝑡

𝑡

𝑇⁡

{𝑥𝑡 , 𝑡 ∈ 0}

𝑥𝑡

𝑥𝑡𝐸𝑥

𝑃𝑟(𝑥𝑡+1 = 𝑗|𝑥0 = 𝑟,…… , 𝑥𝑡 = 𝑖) = 𝑃𝑟(𝑥𝑡+1 = 𝑗|𝑥𝑡 = 𝑖) , 𝑖, 𝑗⁡ ∈ 𝐸

𝑥0, 𝑥1, 𝑥2, 𝑥3, … . , 𝑥𝑛

𝑃𝑖𝑗𝑖𝑗

𝑃𝑖𝑗 = 𝑃𝑟(𝑖 → 𝑗) = 𝑃𝑟(𝑥𝑡+1 = 𝑗|𝑥𝑡 = 𝑖)⁡⁡⁡⁡⁡⁡ ∀𝑖, 𝑗 ∈ 𝐸

𝑖𝑗 

⁡𝑃𝑖𝑗
(2)

= 𝑃𝑟(𝑥𝑡+2 = 𝑗|𝑥𝑡 = 𝑖)⁡⁡⁡⁡⁡⁡ ∀𝑖, 𝑗 ∈ 𝐸

𝑛

𝑃𝑖𝑗
(𝑛)

= 𝑃𝑟(𝑥𝑡+𝑛 = 𝑗|𝑥𝑡 = 𝑖)⁡⁡⁡⁡⁡⁡ ∀𝑖, 𝑗 ∈ 𝐸

𝑃𝑖𝑗 , 𝑖, 𝑗 = 0,1,2,3, … . , 𝑛𝑃

𝑥



𝑃 =

[
 
 
 
 
 
𝑃00 𝑃01 𝑃02 …
𝑃10 𝑃11 𝑃12 …
𝑃20 𝑃21 𝑃33 …
. . . .
. . . .
. . . . ]

 
 
 
 
 

⁡

• 𝑖, 𝑗𝑃𝑖𝑗 > 0

• ∑ 𝑃𝑖𝑗 = 1⁡⁡⁡𝑗∈𝐸



𝑃(𝜃)

𝜃0𝑃(𝜃0) > 0

𝜃∗𝐽𝑡(𝜃
∗|𝜃𝑡−1)

𝜃

𝜃∗

𝛼

𝛼(𝜃𝑡−1, 𝜃∗) = 𝑚𝑖𝑛⁡(1,
𝑃(𝜃∗)𝐽𝑡(𝜃

𝑡−1|𝜃∗)

𝑃(𝜃𝑡−1)𝐽𝑡(𝜃
∗|𝜃𝑡−1)

𝛼𝜃∗

𝛼𝑈~𝑢(0,1)

𝛼𝑢𝜃∗𝜃𝑡−1

 

 

المرجع السابق صفحة 

 المرجع السابق صفحة 



 



 

 

 



𝑇𝑃𝑅 =
𝑇𝑃

𝑃
=

𝑇𝑃

𝑇𝑃 + 𝐹𝑁

𝑇𝑁𝑅 =
𝑇𝑁

𝑁
=

𝑇𝑁

𝑇𝑁 + 𝐹𝑃

𝐴𝐶𝐶 =
𝑇𝑃 + 𝑇𝑁

𝑃 + 𝑁
=

𝑇𝑃 + 𝑇𝑁

𝑇𝑃 + 𝑇𝑁 + 𝐹𝑁 + 𝐹𝑃

 

𝑙𝑜𝑔𝑙𝑜𝑠𝑠 = ⁡{
− 𝑙𝑜𝑔(𝑓(𝑥𝑖)) ⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡𝑖𝑓⁡𝑦 = 1

− 𝑙𝑜𝑔(1 − 𝑓(𝑥𝑖)) ⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡⁡𝑖𝑓⁡𝑦 = 0⁡



𝑙𝑜𝑔𝑙𝑜𝑠𝑠 =
1

𝑛
∑−𝑦𝑖 𝑙𝑜𝑔(𝑓(𝑥𝑖)) + (1 − 𝑦𝑖)𝑙𝑜𝑔⁡(1 − 𝑓(𝑥𝑖))

𝑛

𝑖=1⁡

−𝑦𝑖 𝑙𝑜𝑔(𝑓(𝑥𝑖))(1 − 𝑦𝑖)𝑙𝑜𝑔⁡(1 − 𝑓(𝑥𝑖))

 



 



 



𝑦 = 1.21 + 4.1𝑥1 + 0.0000516𝑥2

 (في صفحة )الماليّة على البيانات الفعلية لسوق دمشق للأوراق اللّوجستي تطبيق النّموذج  

 



𝑛 = [
100∗𝑍𝑐𝑆𝑥

𝐸
]
2

0.9206 0.9447 0.179711 0.074932 0.00017126 69-1.88E 

0.915867 0.931667 0.205579 0.130994 05-7.7504E 33-1.73E 

0.896533 0.8995 0.236766 0.211938 0.27791547 07-1.8755E 

0.89076 0.89106 0.247605 0.239926 0.88343482 0.02559036 

0.880578 0.880558 0.271129 0.271105 0.9756175 0.98262496 

0.878938 0.878949 0.273997 0.273992 0.98053231 0.99449119 



 

( ستخدام لغة باعداد الباحثإ والتوزيع القبلي  ) المصدر من ،التوزيع البعدي الشكل 



وضح عملية السير العشوائي في كل مرحلة من  مرحلة التوليد  ي قام الباحث بإعداده باستخدم لغة البرمجة الإحصائية  تفاعلييوجد رسم بياني 

 .  مرفق بالدراسة العشوائي



 

 

 



X1_ROA 0.00 0.00 0.16 0.00 0.00 -0.13 

X2_ROE -0.02 0.02 0.20 -0.01 0.01 -0.56 

X3_EPS -0.01 0.26 8.67 0.25 0.06 -0.26 

X4_Eqratio 0.13 0.45 0.93 0.34 0.27 0.01 

X5_PE -10.63 

169.9

8 

5487.5

0 

186.1

0 53.61 -2436.36 

X6_MV/BV 0.95 2.16 43.12 2.35 1.45 0.32 

X7_Stockturn

over 0.00 0.01 0.08 0.01 0.00 0.00 

X8_BV 200.10 

473.9

9 638.93 

329.0

0 

317.2

3 5.68 



لمتغيرات الدراسة )المصدر: من إعداد الباحث(  يالتوزيع التكرار الشكل 





 
رتباط لمتغيرات الدراسة )المصدر من إعداد الباحث( شكل الإنتشار ومعامل الا الشكل



Y_Performance Estimate 

Std. 

Error z value Pr(>|z|) 

(Intercept) 1.43- 0.438 3.265- 0.001 

X1_ROA 9.05- 4.574 1.978- 0.048 

X2_ROE 3.722 2.065 1.803 0.071 

X3_EPS 5.284 0.732 7.22 0.00E+00 

X4_Eqratio 0.001 0.672 0.001 0.999 

X5_PE 0 0 -0.596 0.551 

`X6_MV/BV` 0.085 0.054 1.578 0.115 

X7_Stockturnover 5.142 7.113 0.723 0.47 

X8_BV 0 0.001 0.609 0.542 

goldreturn 14.862 3.188 4.662 0.00E+00 

USDeturn 2.707- 0.994 2.722- 0.006 



 mean mcse sd 10% 50% 90% n_eff Rhat 

(Intercept) -1.487 0.008 0.445 -2.076 -1.477 -0.932 3180 1.001 

X1_ROA -9.648 0.092 4.55 15.49- 9.48- 3.808- 2443 1 

X2_ROE 3.88 0.045 2.087 1.261 3.839 6.611 2114 1.001 

X3_EPS 5.372 0.011 0.725 4.484 5.348 6.309 4302 1 

X4_Eqratio 0.019 0.011 0.672 0.846- 0.014 0.862 4085 1 

X5_PE 0 0.00E+00 0 0.001- 0 0 5726 0.999 

`X6_MV/BV` 0.095 0.001 0.059 0.022 0.093 0.17 2496 1.002 

X7_Stockturnover 5.11 0.116 7.874 -4.706 5.237 14.771 4595 1 

X8_BV 0 0.00E+00 0.001 0 0 0.001 4366 1 

goldreturn 15.35 0.045 3.195 11.26 15.315 19.456 5127 1 

USDeturn -2.837 0.018 1.015 -4.158 -2.805 -1.556 3203 1 

mean_PPD 0.408 0 0.027 0.375 0.408 0.443 5789 1 

log-posterior 

-

175.063 

0.063 2.434 -

178.437 

-

174.675 

-

172.202 

1486 1.003 

parameters 5% 95% 

(Intercept) -2.22 -0.753 

X1_ROA 
-

17.457 -2.467 

X2_ROE 0.592 7.403 

X3_EPS 4.215 6.556 

X4_Eqratio 1.09- 1.109 

X5_PE 0.001- 0 

`X6_MV/BV` 0.001 0.196 

X7_Stockturnover 7.882- 17.702 

X8_BV 0.001- 0.001 

goldreturn 10.347 20.575 

USDeturn -4.546 -1.218 



Min. 
1stQu.   Median Mean  

3rd 

Qu. Max. 

0.6867 0.7711 0.8072 0.7998 0.8313 0.8675 

0.3433 0.3959 0.4278 0.4303 0.4655 0.5705 

0.6867 0.759 0.7831 0.7845 0.8072 0.8675 

0.3524 0.4364 0.4622 0.4824 0.5141 0.785 



t 
-

2.7819 
p-value 0.005927 

  

t 5.4977 p-value 000000.14 

  





PerformanceANDY_ Estimate 

Std. 

Error z value Pr(>|z|) 

(Intercept) 1.406 1.121 1.254 0.21 

X1_ROA 5.634 8.765 0.643 0.52 

X2_ROE 13.893- 5.727 2.426- 0.015 

X3_EPS 101.91 19.237 5.298 0 

X4_Eqratio 0.636 1.488 0.427 0.669 

X5_PE 0.001 0.001 1.854 0.064 

`X6_MV/BV` 0.395 0.197 2.002 0.045 

X7_Stockturnover 52.252 26.102 2.002 0.045 

X8_BV 0.003 0.002 1.901 0.057 

goldreturn 36.471- 9.135 3.993- 0 

USDeturn 6.214- 2.438 2.549- 0.011 



 mean mcse sd 10% 50% 90% n_eff Rhat 

(Intercept) 0.594 0.011 0.58 -0.146 0.588 1.337 2582 1.002 

X1_ROA -2.846 0.124 5.783 10.498- 2.635- 4.291 2181 1.001 

X2_ROE -1.925 0.062 2.839 -5.587 -1.937 1.7 2091 1.001 

X3_EPS 23.032 0.056 2.458 19.893 22.986 26.247 1952 1 

X4_Eqratio 0.646 0.018 0.917 0.512- 0.639 1.826 2705 1.002 

X5_PE 0 0 0 0.001- 0 0 3537 1 

`X6_MV/BV` 0.075 0.002 0.083 0.029- 0.071 0.182 2662 1.001 

X7_Stockturnover 12.949 0.237 14.07 -4.264 12.147 31.506 3521 1.001 

X8_BV 0.001 0 0.001 0 0.001 0.002 3306 1 

goldreturn -10.522 0.059 3.653 -15.248 -10.515 -5.915 3781 1.001 

USDeturn -2.86 0.018 1.123 -4.3 -2.856 -1.436 3818 0.999 

mean_PPD 0.626 0 0.022 0.598 0.625 0.655 3831 1 

log-posterior 

-

101.476 

0.063 2.434 -

104.806 

-

101.122 

-98.634 1505 1 

parameters 5% 95% 

(Intercept) 0.372- 1.54 

X1_ROA 12.676- 6.421 

X2_ROE 6.593- 2.805 

X3_EPS 19.073 27.28 

X4_Eqratio 0.831- 2.195 
 0.001- 0 

`X6_MV/BV` 0.053- 0.219 

X7_Stockturnover 7.963- 38.148 

X8_BV 0 0.002 

goldreturn 16.598- 4.633- 

USDeturn 4.734- 1.039- 

- مرجع سابق صفحة 



Min. 
1stQu.   Median Mean  

3rd 

Qu. Max. 

0.8675 0.9157 0.9277 0.926 0.9398 0.9639 

0.1229 0.1587 0.1777 0.1753 0.1898 0.2353 

0.8313 0.9157 0.9277 0.93 0.9518 0.988 



0.04943 0.13412 0.18352 0.20987 0.23656 0.6727 

t  1.1097 p-value 0.2685   

t  2.9918 p-value 0.003433   



 



 

  وذلك بعد أن   الحالية    مدةعلى بيانات ال  بناء    القادمة    في المدةبالقيم    يتنبأ  ا نموذج    الباحث  في هذه المرحلة بنى

  السّهم كفاءة  ، وذلك وفق مفهوم  الحالية    مدةوجعلها موازية لبيانات ال  ،  مدةفي ال  داءفي بيانات الأ  ارجاع  إ  أجرى 

للتنبؤ    ؛بيانات    تمواستخد(،  )  السّوقعائد    ومعدلّ  ،عائد السهم  معدلّعلى    الاعتمادب

بين    ،الأسهم  أداءب الالنّموذجوالمقارنة  النموذجات  مؤشّرين من حيث  فكانت مخرجات  ستي  وج ل ال  السابق ذكرها 

 (. كما في الجدول ) كلاسيكيّ ال

Y_Performance Estimate 

Std. 

Error z value Pr(>|z|) 

(Intercept) 0.621- 0.334 1.859- 0.063 

X1_ROA 0.081 3.262 0.025 0.980 

X2_ROE 0.219 1.687 0.130 0.897 

X3_EPS 0.102 0.179 0.571 0.568 

X4_Eqratio -0.220 0.514 -0.428 0.669 

X5_PE 0.000 0.000 0.399 0.690 

`X6_MV/BV` 0.025 0.045 0.558 0.577 

X7_Stockturnover 15.100 7.727 1.954 0.051 

X8_BV 0.000 0.000 0.826 0.409 

goldreturn 6.828- 2.327 2.935- 0.003 

USDeturn 1.698 0.707 2.400 0.016 

وفق مفهوم كفاءة الماليةّ على بيانات سوق دمشق للأوراق   كلاسيكيّ الاللّوجستي الإنحدار  النّموذج  جدول 

 )المصدر: من إعداد الباحث( السّوقعائد ومعدلّ  ،همعائد السّ  معدلّعلى  الاعتمادب السّهم

( والعائد على  )  الذهّبهي العائد على    أن المعلمات المعنوية عند مستوى معنوية    هويلحظ من

 (. ) السّهمدوران  معدلّ، ( الدولار )



)للتنبؤ( وفق مفهوم  كلاسيكيّ الاللّوجستي ولوغاريتم دالة الخسارة والتحقق المتقاطع للنموذج  قيم الدقة   جدول 

 )المصدر: من إعداد الباحث( ومعدلّ عائد السّوق ،على معدلّ عائد السّهمبالاعتماد  السّهمعائد 

 :  الآتيالبيزي على الشكل اللوّجستي   الانحداروكانت نتائج 

 mean mcse sd 10% 50% 90% n_eff Rhat 

(Intercept) 1558.7 5.8 302.9 1175.9 1557.1 1941.4 2757.0 1.0 

X1_ROA -2.1 0.1 3.8 6.9- 2.1- 2.8 1944.0 1.0 

X2_ROE 0.9 0.0 1.9 -1.6 0.9 3.3 1913.0 1.0 

X3_EPS 0.1 0.0 0.2 -0.1 0.1 0.4 4180.0 1.0 

X4_Eqratio 0.0 0.0 0.5 0.6- 0.1 0.7 3050.0 1.0 

X5_PE 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 4505.0 1.0 

`X6_MV/BV` 0.1 0.0 0.1 0.0 0.1 0.1 2155.0 1.0 

X7_Stockturnover 2.6 0.1 4.7 -3.1 2.4 8.8 5314.0 1.0 

X8_BV 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.0 4158.0 1.0 

goldreturn -0.8 0.0 0.2 -1.0 -0.8 -0.6 2756.0 1.0 

USDeturn -8.7 0.0 2.3 -11.7 -8.7 -5.8 4037.0 1.0 

mean_PPD 5.3 0.0 1.0 4.0 5.2 6.5 3231.0 1.0 

log-posterior 0.4 0.0 0.0 0.4 0.4 0.5 4706.0 1.0 

  السّهموفق مفهوم كفاءة الماليةّ البيزي على بيانات سوق دمشق للأوراق اللّوجستي نحدار الا النّموذج  جدول 

)المصدر: من إعداد الباحث(  عائد السّوقومعدلّ  ،همعلى معدلّ عائد السّ  الاعتمادب



 parameters 5% 95% 

(Intercept) 1063.4 2066.2 

X1_ROA 8.1- 4.2 

X2_ROE 2.2- 4.0 

X3_EPS 0.2- 0.4 

X4_Eqratio 0.8- 0.9 

X5_PE 0.0 0.0 

`X6_MV/BV` 0.0 0.2 

X7_Stockturnover 4.5- 10.7 

X8_BV 0.0 0.0 

goldreturn 1.0- 0.5- 

USDeturn 12.4- 5.0- 

 متوسط الدقة  -المتقاطع التحقق 

 متوسط للوغاريتم دالة الخسارة -المتقاطع التحقق 



t = 3.5596 df = 122.44 p-value = 0.00053 

t = -0.87268 df = 197.99 p-value = 0.3839 

ولوغاريتم دالة الخسارة للنموذج   لمؤشّرات الدقة للمقارنة بين فروق المتوسطات    اختبارجدول نتائج   جدول 

)المصدر: من  على معدلّ عائد السّهم ومعدلّ عائد السّوق السّهم)للتنبؤ( وفق مفهوم عائد   كلاسيكيّ الاللّوجستي 
 إعداد الباحث(

𝐿 = 𝑙𝑛 (
𝑃𝑖

1 − ⁡𝑃𝑖⁡
)

= ⁡−0.621 + 0.081𝑋1𝑅𝑂𝐴 + ⁡0.219𝑋2ROE + 0.102X3EPS

− 0.220X4Eqratio + ⁡0.025X6MVBV + 15.1X7Stockturnovⅇr

− 6.828goldrⅇturn + 1.698USDrⅇturn

: الآتيالبيزي  اللوّجستي   النّموذجو

𝐿 = 𝑙𝑛 (
𝑃𝑖

1 − ⁡𝑃𝑖⁡
)

= ⁡1558.7 − 2.1𝑋1𝑅𝑂𝐴 + ⁡0.9𝑋2ROE + 0.1X3EPS + ⁡⁡0.1X6MVBV

+ 2.6𝑋7𝑆𝑡𝑜𝑐𝑘𝑡𝑢𝑟𝑛𝑜𝑣ⅇ𝑟 − 0.8goldrⅇturn −⁡8.7USDrⅇturn 





Y_Performance Estimate 

Std. 

Error z value Pr(>|z|) 

(Intercept) 0.075- 0.353 0.212- 0.832 

X1_ROA 1.558- 3.479 0.448- 0.654 

X2_ROE 1.811 1.762 1.028 0.304 

X3_EPS 0.361- 0.208 1.742- 0.082 

X4_Eqratio 0.979 0.554 1.769 0.077 

X5_PE 0.000 0.000 0.988 0.323 

`X6_MV/BV` 0.044 0.047 0.938 0.348 

X7_Stockturnover 6.377 6.493 0.982 0.326 

X8_BV 0.001 0.001 2.690 0.007 



goldreturn 4.394- 2.406 1.826- 0.068 

USDeturn 1.457- 0.736 1.980- 0.048 

 mean mcse sd 10% 50% 90% n_eff Rhat 

(Intercept) -0.12 0.01 0.37 -0.59 -0.12 0.35 3646.00 1.00 

X1_ROA -1.42 0.08 3.64 6.08- 1.48- 3.16 2290.00 1.00 

X2_ROE 1.85 0.04 1.81 -0.45 1.83 4.22 2166.00 1.00 

X3_EPS -0.40 0.00 0.21 -0.68 -0.39 -0.14 4712.00 1.00 

X4_Eqratio 1.04 0.01 0.56 0.32 1.03 1.76 3694.00 1.00 

X5_PE 0.00 0.00 0.00 0.00 0.00 0.00 4634.00 1.00 

`X6_MV/BV` 0.05 0.00 0.05 0.01- 0.05 0.12 2811.00 1.00 

X7_Stockturnover 8.16 0.12 7.56 -1.28 7.80 17.74 4279.00 1.00 

X8_BV 0.00 0.00 0.00 0.00 0.00 0.00 4374.00 1.00 

goldreturn -4.54 0.03 2.54 -7.76 -4.57 -1.29 5497.00 1.00 

USDeturn -1.49 0.01 0.77 -2.48 -1.47 -0.52 4450.00 1.00 



mean_PPD 0.65 0.00 0.03 0.60 0.65 0.69 5163.00 1.00 

log-posterior -246.21 0.06 2.47 -249.47 -245.87 -243.31 1558.00 1.00 

 parameters 5% 95% 

(Intercept) 0.749- 0.485 

X1_ROA 7.252- 4.585 

X2_ROE 1.121- 4.872 

X3_EPS 0.762- 0.082- 

X4_Eqratio 0.132 1.961 

X5_PE 0.000 0.001 

`X6_MV/BV` 0.032- 0.139 

X7_Stockturnover 3.711- 21.045 

X8_BV 0.001 0.002 

goldreturn 8.724- 0.348- 

USDeturn 2.754- 0.269- 



t = 6.089 df = 188.97 p-value = 0.00006 

t = 2.3155 df = 197.01 p-value = 0.02161 



𝐿 = 𝑙𝑛 (
𝑃𝑖

𝑃𝑖⁡ − 1
)

=⁡−0.075 − 1.558𝑋1𝑅𝑂𝐴 + ⁡1.811𝑋2ROE − 0.361X3EPS

+ 0.979X4Eqratio + ⁡⁡0.044X6MVBV + 6.377𝑋7𝑆𝑡𝑜𝑐𝑘𝑡𝑢𝑟𝑛𝑜𝑣ⅇ𝑟

+ ⁡0.001𝑋8𝐵𝑉 − 4.394𝑔𝑜𝑙𝑑𝑟ⅇ𝑡𝑢𝑟𝑛 − 1.457𝑈𝑆𝐷ⅇ𝑡𝑢𝑟𝑛

𝐿 = 𝑙𝑛 (
𝑃𝑖

𝑃𝑖⁡ − 1
)

= ⁡−0.12 − 1.42𝑋1𝑅𝑂𝐴 + ⁡1.85𝑋2ROE − 0.4X3EPS + 1.04X4Eqratio

+ ⁡⁡0.05X6MVBV + 8.16𝑋7𝑆𝑡𝑜𝑐𝑘𝑡𝑢𝑟𝑛𝑜𝑣ⅇ𝑟 −⁡4.54𝑔𝑜𝑙𝑑𝑟ⅇ𝑡𝑢𝑟𝑛

− 1.49𝑈𝑆𝐷ⅇ𝑡𝑢𝑟𝑛
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Abstract 

Investing in the stock market requires using scientific methods to determine the best 

investment options. Logistic regression is one of the statistical methods that can be 

used to classify stocks, with the appearance of the new approach called the Bayesian 

approach as an alternative to the classical approach, it was necessary to determine 

which of the two approaches is better in classifying stocks and determining the factors 

affecting their performance, The researcher used simulation and applied it to data 

from the Damascus Stock Exchange to reach the best method. The simulation results 

showed that when the sample size was small, the accuracy and logarithmic loss of the 

classic logistic model were better than those of the Bayesian logistic model. However, 

when the sample size was large (more than thirty), there was no significant difference 

between the two models. And the data of  Damascus Stock Exchange also showed that 

both models differed in identifying the factors affecting stock performance, as both 

models were able to predict stock performance with a slight difference in prediction 

accuracy in favor of the Bayesian model. The researcher proposed a logistic model 

that determines stock performance based on the average market return, gold return, 

and dollar return, and the accuracy of the proposed model in prediction was 95%. 

 

Keywords: logistic regression, iterative approach, Bayesian approach, stock 

performance, stock return, market return, Bayesian theory, regression, cross 

validation, Bayesian. 
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